Beschreibende Statistik

Beispiel
Treibstoffverbrauch von Neuwagen
mit Gewicht unter 1200 kg in 1/100 km: R
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T4, Kenpaahlen

M"LML};JJ\&J Mlm
x = Jl: ; X‘: "La\y.mwj {

emgmrcl\e. UN‘;OJ\t /S“"\JAAG\MJ\%}
;s » :‘:l- 2 (X* '?)L

{ = 'J—:? : S‘l'ftwwjm,f_j y

qgmdneds Ve

B il + & S

)

emgiﬁrcL¢J A= QV\MM ( U< xe ’):
XU\) Wol)c—; h 7 on wy ke N enimel

J‘v—_., cA"rgx-vN}\\l g(-m),o/. Dg‘l"n = e!T &"Qubu
Fa)@zr - > » y

r : ; d |
A-.ﬂ( Adh & N &v\r o~ &N«J\l - 5 {.X(Ah_‘*. 'Y'(_nl.r.-fﬂ_‘)



BLug!
115 TWO FEET
DEEP Ow TH

gLusr
WHERE T

»Sollen wir das arithmetische Mittel als durchschnittliche Kérper-
grofie nelumen und den Gegner erschirecken, oder wollen wir iln
einlullen und nelunen den Median?«
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Empirische
kumulative Verteilungsfunktion
Die empirische kumulative Verteilungsfunktion ist jene

Treppenfunktion, die bei T(;) von (i—1)/n auf i/n springt
(i=1,...,n):
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Empirische kumulative
Verteilungsfunktion

Die empirische kumulative Verteilungsfunktion ist jene
Treppenfunktion, die bei z;) von (i—1)/n auf i /n springt

(i=1,....,.m)

P(z) = %#{i Loy < x}




Histogramme
(Sédulen- oder Balkendarstellung)
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Bild 2.3.a Histogramme mit unterschiedlicher Lage (i) und mit unterschiedlicher Streuung (ii)
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Boxplot
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Bild 2.5.d (i) Box-Plots zum Vergleich von Gruppen: NO, -Wochenmittel fiir die 20 Basler Stadtkreise
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